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ReINVenTA datasets

Resumo: Este artigo discute os ganhos e desafios da
expansdo do dataset da RelNVenTA para a inclusdo
géneros multimodais jornalisticos, explorando as espe-
cificidades e relacGes entre elementos visuais e textuais
neste novo género, e buscando aprimorar a seman-
tica das representacdes multimodais da atual base de
dados. Dois novos corpora sao propostos: um de ima-
gens e textos jornalisticos, e outro de telejornais, com
foco nas matérias televisivas. A metodologia envolve a
extracdo e rotulacdo automatica de dados visuais e tex-
tuais, com validacao humana para garantir a precisao e
mitigar vieses, e anotacao integrada de audio falado e
imagens de conteidos audiovisuais jornalisticos con-
forme as caracteristicas peculiares do género.

Palavras-chave: Semantica de Frames;
multimodalidade; jornalismo; FrameNet; dataset
multimodal.

Abstract: This article examines the benefits and chal-
lenges of expanding the RelNVenTA dataset to include
multimodal journalistic genres, exploring the speci-
ficities and relationships between visual and textual
elements in this new genre while aiming to enhance
the semantic representation of multimodal data in the
existing database. Two new corpora are proposed: one
corpus consisting of journalistic images and texts and
another corpus focused on television news broadcasts,
particularly news reports. The methodology involves
the automatic extraction and labeling of visual and
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textual data, complemented by human validation to
ensure accuracy and mitigate biases, as well as the inte-
grated annotation of spoken audio and images from
audiovisual journalistic content, considering the pecu-
liar characteristics of the genre.

Keywords: Frame Semantics; multimodality;
journalism; FrameNet; multimodal dataset.

1Introducao

Um dos desafios do estudo de fend6menos linguisticos que envolvem multimodalidade diz
respeito a complexidade decorrente da combinacao de conteldos visuais e textuais (Cohn
e Magliano, 2020, p. 211). Humanos se comunicam naturalmente por meio da integracao de
multiplas modalidades, combinando elementos verbais e nao verbais de forma criativa e
sofisticada. Para que modelos computacionais sejam capazes de capturar essa complexidade,
é essencial que consigam processar dados multimodais de maneira eficiente. Nesse contexto,
datasets multimodais — especialmente aqueles curados por humanos — desempenham um
papel fundamental, pois permitem que modelos de Processamento de Lingua Natural (PLN)
e Visdo Computacional analisem informacbes combinadas de texto, imagem, audio e video
de forma integrada, possibilitando avancos em tarefas como descricao automatica de ima-
gens, legendagem e traducao automatica multimodal (Rogers, 2021; Mglleret al., 2024).

Os conteldos noticiosos e informativos em circulacdo no dominio do jornalismo
podem ser vistos hoje em dia como exemplares da multimodalidade em muitos suportes
midiaticos. Se durante séculos a pratica jornalistica esteve intimamente relacionada a expres-
sao textual, nas Gltimas décadas tem-se observado uma transformacao profunda, caracteri-
zada por uma integracdo cada vez maior entre textos e recursos visuais. Durante o século XX,
os avancos tecnoldgicos permitiram a incorporacao gradual de elementos como fotografias,
ilustracoes e infograficos, que passaram a enriquecer as narrativas informativas publicadas
em jornais e revistas. Essa evolucdo culminou em uma revolucio digital no século XXI, na
qual o uso de imagens se intensificou e diversificou de maneira significativa, povoando nao
apenas o papel, mas também, e principalmente, as telas.

Paralelamente, o surgimento e a consolidacao de plataformas digitais ampliaram o
alcance e a influéncia dos videos jornalisticos, promovendo uma mudanca paradigmatica na
forma de disseminar informagdes. Em contraste com a predominancia de contetidos textu-
ais que caracterizava os primérdios da internet, na década de 1990, e os estagios iniciais das
redes sociais, nos anos 2000, 0 ambiente digital contemporaneo privilegia uma comunicacao
mais dindmica e visualmente atraente. Nesse sentido, imagens e videos nao sao meros com-
plementos estéticos, mas constituem instrumentos estratégicos essenciais para a captacao
da atencao do publico e para a efetiva transmissao de informacoes em meio a um fluxo de
dados cada vez mais intenso e diversificado.

Partimos da premissa de que o desenvolvimento de tarefas computacionais no campo
do processamento multimodal pode se beneficiar de uma compreensao mais aprofundada

Caligrama, Belo Horizonte, v. 30, n.1, p. 74-93, 2025 75



dos significados que emergem da interacao entre informacGes textuais e visuais no conteido
jornalistico. Assim, esta expansao do dataset da ReINVenTA busca contribuir para a criacio de
modelos mais eficazes, através da construcao de um novo conjunto de dados, com curadoria
humana, no qual relacdes semanticas estruturadas a partir da base de dados da FrameNet
possam ser atribuidas a pareamentos de imagem e texto extraidos de contetdos jornalisti-
cos. Isso possibilita um mapeamento mais granular das relagdes multimodais desse género e
amplia as aplicagoes da FrameNet Brasil nesse dominio.

Uma FrameNet pode ser definida como um modelo computacional da cognicao lin-
guistica, implementado na forma de um banco de dados relacional (Fillmore et al., 2003).
Nele, itens lexicais, bem como outras estruturas linguisticas, sao modelados em termos de
frames — ou sistemas de conceitos — que evocam. Assim, palavras como informacgdo.n e noti-
ciarv evocam o frame de Informacao, incluido na base de dados da FrameNet Brasil conforme
a Figura 1. Note-se que ha trés elementos nucleares para este frame — Informacao, Pensador
e Tépico — e dois elementos periféricos — Fonte e Meio_de_coleta. Enquanto os trés primeiros
s3o necessarios a instanciacao do frame, os dois Gltimos sao opcionais, como demonstra o
exemplo (1), em que os elementos linguisticos na sentenca sao marcados por cores conforme
as apresentadas na Figura 1, sendo os optativos indicados entre parénteses.

(1) . recebi _— (do meu orientador) (em res-
posta ao e-mail que enviei ontem).

Em uma abordagem multimodal, norteia os trabalhos desenvolvidos no ambito da
RelNVenTA o pressuposto de que, assim como os itens linguisticos podem evocar frames,
elementos visuais presentes em imagens podem também fazé-lo ou atuar de maneira com-
plementar aos frames evocados pela lingua. Dessa forma, iniciou-se a criagao de corpora e de
datasets multimodais anotados e com padrao ouro (gold standard datasets) que possam ser
posteriormente empregados para tarefas de aprendizagem de maquina dedicadas a rotula-
¢do semantica automatica de objetos multimodais, tanto na semiose linguistica quanto em
outras. Detalhamos esses datasets na proxima secao.

Figura1: O frame de Informacao na base de dados da FrameNet Brasil

Fonte: FrameNet Brasil Webtool
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2. Os datasets da ReINVenTA

Ao longo da dltima década, o crescimento no nimero de datasets multimodais vem atraindo
atencao de pesquisadores do campo da linguistica computacional, que vém trabalhando na
criacao e expansao de modelos voltados para o desenvolvimento de tarefas de Processamento
de Lingua Natural e Visao Computacional como Visual Question Answering, Visual Commonsense
Reasoning, Image and Video Captioning, e Multimodal Machine Translation, dentre outras (Garg et
al., 2022). Os termos ‘multimodal’ e ‘multimodalidade’, apesar de ensejarem debates tedri-
cos sobre as nuances de sua abrangéncia e precisao de sua aplicacdo, referem-se sempre ao
processo de composicao de mensagens em que dois ou mais modos comunicativos ou modos
semioticos sao combinados para a producado de sentido. Apesar de frequentemente associar-
mos modos comunicativos ou semidticos com os canais ou suportes midiaticos — tais como
texto, imagens, ou sons — percebemos modo ou modalidade de forma mais ampla, como
um recurso (ou conjunto de recursos) reconhecido experiencialmente para a criacao de sig-
nificado. Isso quer dizer que, as vezes, podemos ter multimodalidade com diferentes modos
visuais, ou diferentes modos sonoros, por exemplo.

Assim, no escopo deste artigo, tomando a cogni¢ao humana como fundamento, usa-
mos o termo multimodalidade para nos referirmos a capacidade de um sistema ou modelo
de processar dados obtidos simultaneamente a partir de diferentes modalidades comuni-
cativas, ou seja, para nos referirmos a integracao dos multiplos modos de comunicacdo ou
informacao utilizados por esses sistemas e modelos para interpretar e analisar dados. Nesse
sentido, chamamos de datasets multimodais os conjuntos de dados que combinam duas ou
mais dessas modalidades comunicativas.

2.1 0 conjunto de imagens e descrigoes

Para a composicao inicial do conjunto de imagens estaticas que integram parte do dataset da
RelNVenTA, foram utilizados trés datasets multimodais como referéncia. O primeiro deles, o
Flickr 30k (Young et al., 2014), contém 31.014 imagens — fotografias de atividades, eventos e
cenas cotidianas extraidas do Flickr—cada uma acompanhada por cinco descricoes em inglés,
totalizando 158.915 descricdes. Essas descricoes foram criadas através de uma tarefa na qual
os participantes, sem acesso a informacoes contextuais adicionais sobre as imagens, foram
orientados a descrever as entidades e eventos apresentados em cada imagem — pessoas,
objetos, ambientes e atividades sendo desenvolvidas — buscando produzir um tipo especifico
de descri¢oes, chamadas de “descri¢oes conceituais” (Hodosh et al., 2013, p. 857), ou seja, des-
cricoes que, embora possam conter inferéncias sobre o contexto da cena retratada, concen-
tram-se apenas nas informacdes que podem ser obtidas a partir daimagem.’ A esse conjunto

' Descrigdes conceituais podem ser melhor compreendidas em oposi¢ao ao que Hodosh e outros (2013, p.
857) definem como “descri¢bes ndo-visuais”, ou seja, aquelas que fornecem informacdes adicionais que nio
podem ser obtidas apenas a partir dos elementos presentes na imagem — por exemplo, o local onde aquela
fotografia foi tirada, ou 0 nome das pessoas fotografadas — e que, por isso, sio menos relevantes para tarefas
PLN que envolvem visdo computacional na medida em que referéncia a elementos visuais que nao podem
ser identificados na imagem.
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inicial de dados foram adicionadas duas extensoes. A primeira, Flickr 30K Entities (Plummer
etal., 2015), introduz bounding boxes? para estabelecer nao apenas a correspondéncia entre as
entidades presentes nasimagens e os itens lexicais com os quais se relacionam nas descricoes
— processo denominado region-to-phrase correspondences, ou correspondéncias entre regido e
sintagma — mas também a correlacio entre os diferentes sintagmas que, ao longo das cinco
descricoes, referem-se a uma mesma entidade ou conjunto de entidades na imagem. Esse
tltimo aspecto, denominado cadeias de correferéncia — em inglés, coreference chains, — per-
mite mapear menc¢des a um mesmo elemento visual em diferentes descri¢des, aprimorando
a relacdo entre texto e imagem no dataset. A segunda, uma expansao multilingue chamada
MultizoK (Elliott et al., 2016), incorpora ao dataset 155.070 novas descri¢des originais em ale-
mao —criadas seguindo a metodologia utilizada na criacdo do Flickr 30K —e 31.014 tradugdes
para o alemao — produzidas por tradutores profissionais falantes nativos da lingua alema a
partirde umadas cinco descri¢oes originais em inglés para cada imagem. A partir desses con-
juntos de dados desenvolve-se, no ambito da RelNVenTA, o Framed Multi3zoK (Viridiano et
al., 2024). Trata-se de um conjunto de dados que estende esses datasets de referéncia com o
acréscimo de cinco novas descri¢oes originais em portugués para cadaimagem e com a tradu-
cao para o portugués das descricoes em inglés utilizadas pelo MultizoK. Além disso, aprimora
sua granularidade semantica ao atribuir, através de processos de rotulagao automatica e ano-
tacoes manuais, relacoes entre as entidades representadas em cada imagem e os frames e
elementos de frame existentes na base de dados da FrameNet Brasil.

Apesar de seu status de corpora benchmark para tarefas que envolvem processamento
simultaneo de conteddos visuais e linguisticos (Uppal et al., 2022), cabe aqui destacar as
criticas de autores como Van Miltenburg (2016) a premissa de neutralidade das descricoes
conceituais, ou seja, a ideia de que é possivel criar descricoes objetivas baseadas exclusiva-
mente nos elementos visuais de uma imagem, desconsiderando os processos de interpre-
tacdo e recontextualiza¢do inerentes a cognicao humana. Segundo Van Miltenburg (2016,
p. 1), tais descrigoes representam apenas uma simplificacdo conveniente para a criacao de
datasets voltados ao desenvolvimento de modelos que dependem de um mapeamento
direto entre os elementos visuais e suas descri¢oes. O autor argumenta que, mesmo quando
instruidos explicitamente a fornecer descricoes simples, completas e objetivas das entida-
des proeminentes em uma imagem —evitando inferéncias sobre o que esta acontecendo na
cena—os anotadores frequentemente introduzem enviesamentos linguisticos e inferéncias
infundadas em suas descricoes.

Criticas dessa natureza, sobre a validade e a aplicabilidade dos pareamentos entre
imagem e texto do Flickr30K e suas extensoes — construidos artificialmente para atender
a demandas de tarefas computacionais especificas — promovem questionamentos sobre
sua representatividade e adequacdo para aplicacdes que vao além do dominio técnico
para o qual foram projetados. Essas questdes nos motivaram a buscar uma nova expansao
desse corpus, incorporando dados que contenham descricoes em contextos mais amplos,
que emergem de situacoes reais de uso da linguagem e desempenham funcoes discursivas

2 Bounding boxes sao retingulos delimitadores utilizados na anotaciao de imagens para marcar a localizacao de
objetos ou regides de interesse dentro de uma cena. Essas caixas sdo amplamente empregadas em visdo com-
putacional para tarefas como detec¢do de objetos, rastreamento e reconhecimento de padroes.
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especificas, como no caso do pareamento entre imagem e texto no contexto jornalistico,
abordagem que exploraremos na secao 3.

2.2 O conjunto de video: imagens e dudio falado

Entender e modelar as relagoes estabelecidas entre as imagens e o dudio falado em videos foi
a motivacao que desencadeou uma série de projetos desenvolvidos pela equipe da FrameNet
Brasil no ambito da ReINVenTA. Comecando com Belcavello et al. (2020), o principio balizador
foi 0 de que ha uma combinacao entre elementos presentes na imagem e elementos pre-
sentes no audio falado que concorrem para a construcao de sentido e o estabelecimento de
significado em termos multimodais, ou seja, na totalidade da percepcao de um video e nao
em cada modalidade separadamente.

Em termos da Semantica de Frames (Fillmore, 1982), a hipdtese confirmada em
Belcavello (2023) foi a de que de maneira equivalente ao material linguistico, as imagens —
e os elementos nelas contidos—também podem: i. evocar frames; ii instanciar elementos de
frames; ou iii. trabalhar em conjunto com o material linguistico presente no audio falado no
processo de preenchimento de elementos de frame, estabelecendo relacdes frame a frame
ou relagbes qualia entre itens lexicais. Tal conclusio foi materializada por meio da consti-
tuicao do dataset Frame? — Frame Squared — (Belcavello et al., 2024) construido sobre os 230
minutos de video, correspondentes aos 10 episédios da primeira temporada do programa
de viagens Pedro Pelo Mundo.3 Ao material audiovisual se sobrepGem as anotacbes para as
categorias da FrameNet tanto do texto quanto da imagem conduzidas manualmente pela
equipe de anotadores da FrameNet Brasil. Dessa forma, Frame? é um dataset composto por
objetos multimodais: uma combinacdao imagem e texto estabelecida em um determinado
espaco de tempo que carrega consigo as anotacoes e as relacdes entre os dados anotados,
conforme mediado pela estrutura semantica modelada no banco de dados da FrameNet
Brasil (Torrentetal., 2022). Isso significa que as informacGes sobre os frames, seus elemen-
tos de frame, suas relacGes com outros frames e as relacoes entre unidades lexicais estao
incluidas no dataset Frame?.

A metodologiaadotada paraatarefade anotacio que construiuo dataset se dividiuem
duas subtarefas: anotacao de texto (gerado a partir da transcricao do audio falado no corpus)
eanotacao de imagem. A partir dos experimentos reportados em Belcavello (2023), concluiu-
se que a anotacao de texto deveria ser feita primeiro, uma vez que neste género multimodal
aorganizacgaoinicial do sentido se da prioritariamente a partir do texto, deixando a imagem,
frequentemente, no papel de ilustracao, ancorada ao texto. Assim, anotadores poderiam

3 0O programa estreou em 2016 no canal a cabo GNT, do grupo Globo, que é dedicado a producdes audiovisuais
sobre entretenimento e estilo de vida. Quatro temporadas de “Pedro pelo Mundo” foram ao ar até 2019. A pri-
meira temporada tem 10 episédios de 23 minutos cada. A segunda, a terceira e a quarta também sao compostas
por 10 episddios cada, mas com 48 minutos de duragao. Para fins desse dataset, o corpus foi limitado aos 10 epi-
sodios da primeira temporada. O enredo de cada episddio se resume a entrar em contato e explorar aspectos
sociais, economicos e culturais de um local que passou por algum tipo de transformacao recente. Assim, o que o
espectador vé é Pedro Andrade, o apresentador, tentando se conectar com os moradores locais, em vez de sim-
plesmente propor uma vis3o turistica de locais de interesse. O formato do programa combina passagens, sequ-
éncias com locugao em off, entrevistas curtas e sequéncias de videoclipes. Assim, oferece material rico como
exemplo de composicao audiovisual complexa para a criagao de significado.
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proceder de duas maneiras: (i) anotar primeiro todas as sentencas de um episddio e depois
comecar a anotar as imagens; ou (ii) completar a anotacao das sentencas que correspon-
dem a uma sequéncia,* anotar em seguida as imagens presentes na respectiva sequéncia e,
depois, passar para as sentencas da sequéncia seguinte. Na pratica, o que se verificou foi que
os anotadores, sem excecao, optaram pela primeira maneira, anotando todas as sentencas
do episddio para, apenas depois, passarem a anotar as imagens. Considerando que sao 2.195
sentencas para um total de 10 episdédios, cada anotador, portanto, dedicou-se a um lote de
aproximadamente 200 sentencas para depois iniciar a anotacao de objetos visuais.

Deve-se salientar, no entanto, que as diretrizes fundamentais para fazer dessa
tarefa um processo de anotacao multimodal foram: i) ao anotar texto para corpora audio-
visuais, anotadores devem sempre assistir ao video e ver as frases em seu contexto multi-
modal; e ii) da mesma forma, ao anotar imagens, anotadores devem sempre ouvir o dudio
falado e, também, ler as sentencas transcritas disponibilizadas no espaco de trabalho de
anotacao de video. Assim, considerando sempre tanto as imagens quanto o dudio falado
conjuntamente no processo de anotacao, garante-se o aspecto multimodal da anotacao e,
por consequéncia, do dataset.

As 2.195 sentencas do corpus geraram 11.796 annotation sets (AS) de texto, enquanto as
imagens foram anotadas para 6.841 objetos visuais (VOs). Até onde sabemos, esse é o primeiro
conjunto de dados que combina uma abordagem multimodal e semantica de frames para ano-
tacdo devideo de objetos visuais. O dataset Frame? é uma expansao da FrameNet para o dominio
multimodal a partir de um corpus de video. O objetivo era oferecer um novo recurso padrao
ouro, de granulacao refinada, enriquecido semanticamente, para tarefas de PNL multimodal.

A abordagem multimodal do conjunto de dados mantém a ancoragem linguistica na
maneira como os elementos nele contidos podem ser analisados, explorados e usados. No
entanto, a pesquisa realizada para culminar nesse conjunto de dados mostra que o caminho
para abordar a imagem nos processos de criacao de significado é amplo e oferece outras pos-
sibilidades que valem a pena ser exploradas. Algumas dessas possibilidades ja estao sendo
exploradas e sd3o reportadas neste volume de Caligrama.

Outro ponto amadurecido a partir da experiéncia com a construcao do Frame? é o
de que é necessario levar em conta o género audiovisual em questao para cada corpus, cada
tarefa de anotacao e, assim, cada dataset. Dessa forma, a constituicio de um novo dataset
a partir de contetidos do dominio jornalistico traz novas perspectivas, as quais debatemos
nasecao seguinte.

3 A Multimodalidade no Contexto Jornalistico

E de facil percepcao empirica o crescimento significativo do uso de imagens no jornalismo
nas Ultimas décadas, refletindo uma abordagem mais integrada e visual nas publicacGes
informativas contemporaneas. O desenvolvimento tecnolédgico vem possibilitando o cresci-

4 Para os fins da tarefa, no &mbito do corpus Pedro Pelo Mundo, uma sequéncia foi definida como um conjunto
de cenas que apresenta uma unidade distinta em termos do t6pico apresentado como um subtdpico do tema
do episddio. Exemplo: a sequéncia do kilt no episédio de Edimburgo; a sequéncia da carne de tubarao no episé-
dio de Reiquiavique.
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mento do uso de fotografias, ilustracoes, infograficos e quaisquer aparatos visuais ao longo
de todo o século XX, com uma explosao digital no século XXI. Da mesma forma, a presenca
de videos de contelido jornalistico em websites e redes sociais alcancou patamares bastante
superiores a realidade notadamente textual que se conformava tanto noinicio da internet, na
década de 1990, quanto no inicio das redes sociais nos anos 2000. Em geral, em todo o l6cus
digital, imagens tornaram-se fundamentais para captar a aten¢ao de usuarios, em meio a um
fluxo significativamente denso de informagoes no ambiente da web.

Dado que a construcao de significado nao resulta de uma simples soma entre as
modalidades, masemerge da interacdo entre elas, mesmo quando uma modalidade parece
desempenhar um papel secundario ou marginal, esta pode exercer uma funcao essencial
de enquadramento (framing) ou direcionamento de sentido dentro de uma narrativa dis-
cursiva mais ampla, explorando processos de elaboracao, extensao ou aprimoramento do
significado (Matthiessen, 1989). A relacao entre imagem e texto nesses contextos demanda
que leitores ou telespectadores negociem diferentes tipos de relacdes combinatérias,
mobilizando estratégias interpretativas mais complexas do que aquelas previstas para as
descricbes conceituais tradicionais.

3.1 A relagio entre imagem e texto no jornalismo impresso e digital

No contexto jornalistico, a construcao das relacoes entre imagem e texto, moldada por propé-
sitos comunicativos e editoriais especificos, diferencia-se significativamente da abordagem
que adotamos na construcao do Framed MultizoK. Para analisar como se estabelecem estas
relagdes, autores como Martinec e Salway (2005) tomam como ponto de partida a taxonomia
proposta por Barthes (1977). Essa taxonomia introduz diferentes tipos de relacdes de status
entre as modalidades, descrevendo certos tipos fundamentais de relagdes de coocorréncia
imagem-texto. Nos interessam dois tipos de rela¢des: 0 ancoramento, no qual o texto fornece
contexto e interpretacao para a imagem; e a ilustracao, que ocorre quando a imagem apoia e
amplia o significado do texto.

Nas relacoes de ancoramento — quando um texto é utilizado para elucidar o sentido
de uma imagem — o texto atua como guia, auxiliando o leitor na interpretacao dos possiveis
significados daimagem. Assim, diante das diferentes possibilidades de interpretacao de uma
imagem, a fixacdo (ou ancoramento) de sentido gerada pelo pareamento texto-imagem atua
como delimitadora do significado das informagoes visuais — como, por exemplo, em uma
descricao ou legenda que acompanha uma imagem e torna possivel dizer “o que é aquela
imagem”. Na Figura 2, o titulo ancora o significado da imagem ao direcionar a interpretacao
do leitor. Sem a descricao, a fotografia poderia ser interpretada de diferentes maneiras: o
homem poderia ser um palestrante, um ativista ou mesmo um artista se apresentando. O
texto, ao especificar que ele é um candidato e que esta discursando sobre economia em um
comicio, delimita o significado da imagem e reduz a ambiguidade interpretativa, reforcando
um enquadramento especifico para o evento representado.
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Figura 2: Exemplo de ancoramento do sentido da imagem pelo texto.

Em Contagem, Lula discursa sobre
questoes economicas e condicoes
financeiras dos brasileiros.

Candidato a presidéncia cumprird agenda
nesta quarta-feira em Juiz de Fora. Lula é o
primeiro pré-candidato ao Planalto a passar
pelacidade em 2022.

Fonte: Tribuna de Minas (2022a).

Nas relacoes de ilustracao — quando a imagem esta subordinada ao texto — temos,
por exemplo, os casos em que imagens funcionam como exemplos especificos em textos que
descrevem conceitos gerais e, por isso, podem ser facilmente substituidas por uma imagem
diferente sem que o pareamento imagem-texto se torne invalido. Na Figura 3, vemos o exem-
plo de trés imagens distintas que poderiam ser utilizadas para ilustrar uma sentenca que
faca referéncia a “materiais escolares”, sem que a imagem interfira na interpretacao do texto.
Nesses casos, o contetido visual ndo adiciona novas informagdes ao texto, mas apenas ilustra
seu significado.

Figura 3: Exemplos de imagens que servem como ilustracao para uma mesma sentenca sobre materiais escolares.

Fonte: Leonard (2021); Fernandez (2021); Ricciardi (2021).

Além das relacdes de ancoramento e ilustracdao, a complementaridade entre ima-
gem e texto desempenha papel central na construcao do significado em discursos multi-
modais (Martinec; Salway, 2005, p. 342). Segundo os autores, a complementaridade ocorre
quando ambas as modalidades contribuem para a mensagem de maneira interdependente,
fornecendo informacdes distintas que se entrelacam para formar um significado coeso.
Diferentemente da ilustracao, em que a imagem pode ser substituida sem comprometer o
conteldo textual, e do ancoramento, no qual o texto fixa a interpretacdo da imagem, a com-
plementaridade pressupoe que nenhum dos elementos —imagem ou texto — é plenamente
compreensivel sem o outro. No jornalismo, essa relacao é frequentemente observada em
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manchetes que introduzem um enunciado cujo sentido completo sé se realiza em conjunto
com aimagem associada.

Essa interacao entre texto e imagem no jornalismo revela um nivel de complexidade
que ultrapassa a mera relacao de apoio entre as modalidades. As escolhas e decisoes de pare-
amento, no contexto jornalistico, operam sob uma légica comunicativa caracterizada por
relacoes semanticas mais ricas e complexas. Segundo Otto et al. (2019), estas relacoes podem
ser analisadas a partir de trés dimensoes: informacao mutua intermodal, correlagao seman-
tica e status hierarquico. A informacao mutua intermodal (Cross-modal mutual information)
mede o grau de sobreposicao entre os conceitos representados na imagem e no texto: quanto
maior a informac¢ao mutua intermodal, mais diretamente o texto descreve o contetido visual.
A correlacao semantica (Semantic correlation) avalia a coeréncia entre as informacoes das duas
modalidades, podendo variar entre relacGes altamente coesas e casos de contradicdo. Ja o
status indica a relacdo de hierarquia e dependéncia entre imagem e texto, diferenciando, por
exemplo, casos em que o texto ancora o significado da imagem, em que a imagem ilustra o
texto ou em que ambos contribuem de maneira equivalente para a construcao do significado.

No caso das descricoes conceituais ha uma alta sobreposicao entre as informacoes
visuais e textuais, ou seja, uma elevada informacao matua intermodal, com um foco na cor-
respondéncia direta entre entidades e eventos representados. Em contraste, no jornalismo,
os titulos frequentemente apresentam uma baixa informacao mutua intermodal, pois nao
necessariamente descrevem o contetido da imagem de maneira exata, mas uma alta correla-
cao semantica, uma vez que ambos os modos comunicativos colaboram para construir uma
narrativa coesa. Além disso, enquanto as descricoes conceituais tendem a ser subordinadas a
imagem — como no ancoramento —, os titulos jornalisticos podem assumir diferentes status:
podem ancorar a interpretacao daimagem, funcionar como uma ilustracao textual do evento
representado ou até mesmo estabelecer relagoes interdependentes, nas quais o significado
s6 é plenamente compreendido na articulacao entre as duas modalidades. Essas diferencas
evidenciam que, no jornalismo, as relagoes texto-imagem nao sao meramente descritivas,
mas orientadas por intencionalidades discursivas, enquadramentos editoriais e dindmicas
interpretativas que vao além da mera correspondéncia referencial entre texto e imagem.

Para explorar essas relagdes, optamos por constituir um novo corpus composto por
pareamentos de imagem e texto extraidos do portal online do jornal Tribuna de Minas.® Cada
entrada no corpus contém uma fotografia, um marcador de editoria, que situa a matéria
dentro de uma secao especifica do jornal — no exemplo da Figura 4, a editoria “Boa Viagem”,
destinada a contetdos relacionados a turismo —, um titulo, que sintetiza a ideia principal da
reportagem, um bigode,® que complementa e expande a informacao fornecida pelo titulo,
e a data de publicacdo. O pareamento entre esses elementos neste novo corpus reflete um
vinculo discursivo direcionado ao leitor, estruturado para orientar a interpretacao daimagem

5 Disponivel em: https://tribunademinas.com.br/. Acesso em: 24 abr. 2025.

¢ No contexto jornalistico, o ‘bigode’ € um elemento textual complementar ao titulo da matéria, geralmente
posicionado logo abaixo dele. Sua fun¢ao é fornecer uma breve contextualizacio ou um resumo da reportagem,
antecipando ao leitor o tema central do contelido sem necessariamente repetir o que esta no titulo. O bigode
pode acrescentar informagoes essenciais, destacar um aspecto relevante da noticia ou reforcar o apelo da maté-
ria para engajamento do publico.
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dentro de um contexto noticioso e editorial, muitas vezes mobilizando estratégias de ancora-
mento e complementaridade semantica.

Figura 4: Exemplo de pareamento imagem-texto nojornalismo digital, extraido da Tribuna de Minas.

Fonte: Tribuna de Minas (2025).

A extracao dos dados deste novo corpus sera realizada utilizando modelos baseados
em inteligéncia artificial, combinando algoritmos de visao computacional para analise das
imagens e métodos de processamento de linguagem natural para a estruturacao dos textos.
Para o processamento visual das imagens serdo utilizados modelos de visao computacional
como, por exemplo, o modelo de visdo computacional da OpenAl, GPT-40 Vision (OpenAl,
2024), capazes de extrair das imagens as entidades e as relacdes que estas estabelecem entre
si, categorizando elementos como pessoas, objetos, lugares e eventos, e estabelecendo cone-
xoes entre eles. Essas descri¢des detalhadas de cada cena incluem a disposicao espacial dos
elementos e seu contexto geral, além de um resumo do evento representado na imagem,
destacando acOes e interacoes relevantes. As descricdes nos possibilitam aplicar técnicas de
deteccao de objetos a partir de um conjunto aberto de classes —como o GroundingDINO (Liu
etal., 2024) — para geracao automatica de bounding boxes que permitem o mapeamento pre-
ciso das entidades visuais. Posteriormente, essas entidades poderao ser associadas a frames
e elementos de frame na base de dados da FrameNet Brasil, replicando a metodologia utili-
zada no Framed Multi3oK e estabelecendo correspondéncias entre as estruturas semanticas
da FrameNet e as representacoes visuais do contetddo jornalistico. Para atribuicao automatica
de rétulos semanticos baseados em semantica de frames aos titulos e aos bigodes utilizare-
mos uma versao do LOME — Large Ontology Multilingual Extraction (Xia et al., 2021) — treinada
em dados da FrameNet, permitindo mapear as entidades mencionadas no texto aos frames
semanticos que estas evocam.

Todo o processo de extracdao automatica de dados visuais e rotulacao para frames
semanticos sera, posteriormente, validado por especialistas humanos. Essa validacao é fun-
damental ndo apenas para garantir a precisao e coeréncia das relacoes extraidas, mas tam-
bém para mitigar os riscos inerentes a curadoria automatizada de dados que, sem supervisao
critica, pode perpetuar vieses, reforcar desigualdades estruturais e distorcer representacoes
socioculturais (Prabhu & Birhane, 2021).
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3.2 Imagem e texto em telejornalismo

Para explorar as possibilidades de combinacao entre imagem e som em produtos audiovi-
suais jornalisticos, optamos por construir um novo corpus para compor um novo dataset a
partir de um telejornal. Dos formatos noticiosos que compoem um telejornal, nos interessa
particularmente aquele conhecido como matéria telejornalistica, reportagem ou VT.” Angelo
(2014) apresenta um detalhado escrutinio sobre o que caracteriza uma matéria televisiva
como um género textual telejornalistico. Em linhas gerais, é possivel defini-la como qualquer
segmento de um telejornal que apresenta uma noticia ou desenvolve um tema por meio de
material pré-gravado, caracterizado na maioria das vezes por um texto narrado em off, sincro-
nizado com imagens ilustrativas do que é falado, frequentemente intercalado com pequenos
trechos de entrevistas — chamadas de sonoras, especialmente quando s6 se vé trecho de res-
posta do entrevistado — e com eventuais apari¢des de um repérter dirigindo-se a audiéncia,
olhando para a cdmera, enquanto fala parte da informacao que compoe o todo da matéria.

A Figura 5 apresenta uma sequéncia visual que representa uma matéria televisiva® pro-
totipica. A (inica exce¢ao a prototipia é o fato de o apresentador do telejornal nao estar em esti-
dio, mas em externa — primeiro quadro. A matéria em questao trata da enchente que atingiu o
bairro Sarandi, em Porto Alegre, no Rio Grande do Sul. Os quadros dois, trés e quatro; seis, sete
e oito; dez, onze e catorze (da esquerda para a direita, de cima para baixo) mostram imagens
exibidas enquanto ha narracao em off da repérter. Os quadros cinco, nove e treze apresentam
falas de entrevistados —sonoras. O quadro doze apresenta a passagem da reporter.

Figura 5: Exemplo de matéria televisiva— Chuvas no RS: subida do Guaiba deixa bairros de POA em alerta

7 Otermo “VT”vem de “video-tape”’, que era usado nojornalismo quando os segmentos de noticias eram grava-
dos em fitas magnéticas de video. Originalmente, esses segmentos eram pré-gravados para serem transmitidos
posteriormente, por isso ficaram conhecidos como VTs. Embora as fitas de video ndo estejam mais em uso, o
termo se manteve, especialmente no jornalismo brasileiro.

& A matéria esta disponivel em: https://tvbrasil.ebc.com.br/reporter-brasil/2024/05/chuvas-no-rs-subida-do-
guaiba-deixa-bairros-de-poa-em-alerta. Acesso em: 24 abr. 2025.
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Fonte: TV Brasil (2024).

Essa descricao poderia representar boa parte dos segmentos presentes em Pedro pelo
mundo, no dataset Frame?. Porém, as matérias telejornalisticas, em geral, tém duracao mais
curta, apresentam mais narracao em off, sonoras curtas e poucas imagens desacompanha-
das de narracao. As matérias telejornalisticas representam um género de altissima circula-
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cao, dado que fazem parte do cotidiano televisivo diariamente, em varios horarios diferentes.
Além disso povoam, atualmente, o ambiente web, ndo apenas como parte integrante de tele-
jornais, mas também como videos avulsos publicados em websites e plataformas de informa-
cao ou em redes sociais. Dessa forma, a combinacao entre imagem e audio falado presente
nas matérias emerge como um espécime multimodal altamente representativo dos proces-
sos de comunicagao humana contemporaneos e, como tal, rico material para investigacao e
composicao de um dataset para uso em um modelo computacional.

A Figura 6 mostra uma sequéncia de imagens acompanhada do texto narrado em off
que compoe trecho da matéria ja citada:

Figura 6: Exemplo de pareamento imagem texto em matéria televisiva

Fonte: TV Brasil (2024).

Considerando o modo produtivo do telejornalismo, segundo o qual para se construir
uma matéria grava-se material bruto, depois um repérter escreve um texto, grava o texto lido
e entrega para um editor de video montar a matéria, entendemos que os exemplos retrata-
dos na Figura 5s3o casos em que a imagem ilustra o texto. Dessa forma, a metodologia usada
para a anotacao do corpus Pedro Pelo Mundo e do dataset Frame?—segundo a qual a anotacao
comeca pelo texto —é perfeitamente adequada para a nova tarefa.

Para compor um corpus telejornalistico buscamos um telejornal de abrangéncia
nacional que disponibilizasse seu material veiculado de forma simples para que fosse cap-
turado. Encontramos isso no telejornal Repérter Brasil, veiculado pela emissora publica
nacional de televisdao TV Brasil, mantida pela EBC, Empresa Brasileira de Comunicacao. Por
orientacao da Central de Pesquisas da EBC fizemos o download de dez edi¢oes do telejor-
nal diretamente de seu website. Trata-se de um total de 178 videos, veiculados em 10 dias
diferentes no periodo entre 13 de maio de 2024 e 16 de julho de 2024. Ha duas edicoes vei-
culadas em segundas-feiras, duas em tercas, duas em quartas, duas em quintas e duas em
sextas. Os dias ndo sao subsequentes, configurando, assim, uma semana construida — cons-
tructed week samples (Riffe, Aust e Lacy, 1993). O tempo total dos videos é de 394 minutos e
50 segundos. A duracao média dos videos é de 2 minutos e 13 segundos. O mais longo dura 6
minutos e 11 segundos, e 0 mais curto dura 31 segundos.

Todo esse contelido, naturalmente, ndo se refere a matérias prototipicas. Ainda nao
dimensionamos qual porcentagem ou qual a minutagem total representa matérias televisi-
vas. Mas sabemos que ha muito tempo dedicado a cabecas — a abertura feita pelos apresen-
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tadores do telejornal antes da exibicao de uma matéria; muito tempo dedicado a notas secas
— noticias enunciadas pelos apresentadores em estiidio sem recorrer a imagens ilustrativas,
ouseja, tendo os apresentadores como cabecas falantes;9 ha um pouco de entrevistas ao vivo,
ouseja, nao editadas, em que o que se vé sao pessoas conversando num formato que preserva
perguntas e respostas na integra e o que se vé sao apenas as pessoas falando e ouvindo, sem
ilustracOes externas a conversa; e ha ainda os videos de previsao do tempo, que possuem uma
dinamica peculiar de interacdo do que se fala com mapas e esquemas visuais ou infograficos.

Essas variacOes suscitam a possibilidade de se aproveitar o material para outras ano-
tacoes, como a anotacao dos gestos dos apresentadores, por exemplo, ou mesmo o desenvol-
vimento de uma nova metodologia para anotar previsao do tempo em telejornal.

Na secao seguinte discutimos desafios, possibilidades e ganhos com a construcao de
novos datasets e a expansao do modelo.

4 Ganhos e Desafios da Expansao do Modelo

Em relacao ao novo corpus de imagens e textos extraidos de artigos jornalisticos, a incorpora-
cao de contetdos jornalisticos ao corpus de imagens estaticas da ReINVenTA representa um
avanco significativo para a anotacao baseada na Semantica de Frames, especialmente no que
tangearelacdoentreelementosvisuais e estruturas semanticas da FrameNet. Diferentemente
dos datasets tradicionalmente utilizados em tarefas de Processamento de Lingua Natural,
construidos com metodologias que privilegiam a neutralidade e objetividade e frequente-
mente apresentam enunciados descontextualizados e sem intencionalidade discursiva clara,
os textos jornalisticos estabelecem vinculos semanticos mais ricos e diversos entre imagem
e linguagem, possibilitando ndo sé o enriquecimento da rede de relacoes ja presentes nos
dados da RelNVenTA, mas também a exploracao das especificidades de um novo campo
discursivo, permitindo a criacao de novas relacoes na base de dados e aprimorando a gra-
nularidade da FrameNet através da incorporacao de elementos de um dominio ainda pouco
coberto pela rede.

No que tange ao corpus e ao dataset de video cabe destacar que a metodologia pro-
posta em Belcavello (2023) e adotada até entao, apesar de criteriosa e bem fundamentada,
é bastante custosa. O tempo dedicado a anota¢do manual tanto de texto quanto de imagens
é extenso, e pode acarretar cansaco dos anotadores e, por consequéncia, eventual queda da
qualidade das anotacoes. A estruturacao do corpus Repérter Brasil, no entanto, traz uma van-
tagem para evitar essas questoes. Como cada uma das dez edi¢Ges do jornal esta subdividida
em pelo menos 13 videos — chegando até 23 —a metodologia de se anotar video a video pode
ser aplicada —todo o texto do video primeiro e, em seguida, as imagens —ao invés de edicao
aedicao. Isso pode otimizar a anotacao passo a passo, diminuir o risco de exaustao, acelerar o
processo e, até mesmo, assegurar ainda mais a qualidade da anotacao.

Esses novos datasets também oferecem ganhos em termos da solidez do género.
Matérias jornalisticas representam um pareamento de forma e sentido razoavelmente esta-

° O termo talking head (cabeca falante) é geralmente usado para descrever personalidades da TV — especial-
mente dncoras de noticias ou especialistas — cuja imagem na tela se limita a um enquadramento fechado, exi-
bindo apenas a cabeca e os ombros do falante.
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vel e muito profuso na sociedade contemporanea. Ainda que tenham ocorrido evolucoes e
atualizacOes ao longo do tempo, as formas utilizadas pelo jornalismo para contar noticias,
debater temas, ou veicular informacoes se mantém razoavelmente sedimentadas. No caso
das matérias telejornalisticas, mantém-se a estrutura narrativa de um repdrter que narra
um texto em off, entrecortado por sonoras e passagem, ha cerca de cinquenta anos. Expandir
o modelo a partir desse formato pavimenta o caminho para outras expansoes futuras que
podem se valer de corpora semelhantes.

Dentre os principais desafios para a composicao do dataset de imagens estaticas des-
taca-se a recorréncia de textos contendo imagens que cumprem apenas o papel de ilustra-
cao editorial, sem desempenhar papel significativo na construcao do significado, e servindo
apenas para preencher o espaco visual e atrair a atencao do leitor. Um exemplo tipico desse
fendbmeno ocorre em textos que fazem referéncia a uma personalidade conhecida, cujo nome
aparece como principal destaque no titulo que a acompanha (Figura 7). Em casos como esse,
a imagem nao adiciona novas camadas interpretativas ao texto, nem estabelece relacdes
semanticas para além da identificacio da entidade que foi nomeada no titulo. Pareamentos
desse tipo oferecem poucas possibilidades de anotacao na base de dados da FrameNet, limi-
tando a utilidade dessas instancias dentro do corpus — o que reforca a necessidade de cura-
doria dos dados para selecionar apenas pares imagem e texto que efetivamente contribuam
para a modelagem de relagdes multimodais relevantes.

Figura 7: Exemplo em relagdo multimodal pouco relevante.

Nara Vidal lanca novo romance,
‘Eva’

Obra mergulha no universo dos abusos
em relacionamentos com mulheres e
discute sentimento de posse no amor.

Fonte: Tribuna de Minas (2022b).

Cabe também ressaltar os desafios relativos as restricoes impostas pela Lei do Direito
Autoral (Lei n°® 9.610/1998), que regula o uso de imagens e estabelece os direitos dos fot6-
grafos sobre suas obras. Segundo a legislacao, a reproducao e redistribuicao de fotografias
exige autorizacao expressa do autor, salvo em casos especificos previstos em lei, como o uso
jornalistico informativo sem fins comerciais. No contexto da construcao do corpus, isso impdoe
limitacOes na coleta e disponibilizacao de imagens, especialmente quando nao ha licencia-
mento explicito ou quando a fotografia foi produzida por terceiros. Essas restricbes exigem
estratégias alternativas, como a obtencao de licencas adequadas e o desenvolvimento de
metodologias de anonimiza¢ao que permitam a anotagao sem comprometer os direitos de
imagens das pessoas retratadas.

Apesar da natureza dos direitos ser diferente, a liberacao de contetido audiovisual
também encontra desafios. A escolha por um telejornal veiculado por uma TV publica federal
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para servir de material de pesquisa e nutrir um projeto de desenvolvimento sediado em uma
universidade federal nao foi casual. Esse foi um caminho trilhado com o intuito de facilitar o
acesso e a liberacao do material. Ainda assim, pudemos perceber que o sistema de gerencia-
mento do acervo adotado pela EBC nao estava preparado para fornecer o volume de material
que solicitamos. Dessa forma, fomos orientados a nos engajarmos ndés mesmos na extracao
do material publicado no website da TV Brasil, diferente do que aconteceu no processo do
Frame?, quando o canal GNT forneceu os videos ap6s solicitacao.

5 Conclusao

Os projetos relatados neste artigo referem-se a ampliacdo da composicao do gold standard
dataset da ReINVenTA para incluir géneros multimodais que circulam na esfera jornalistica,
nomeadamente composicoes de foto, legenda e manchete ou chamada de capa, bem como
matérias telejornalisticas. Para além da inclusdo de um outro dominio da atividade humana
no dataset, esta proposta representa um consideravel avanco na representacao computacio-
nal da semantica multimodal. O desdobramento do projeto original da ReINVenTA aqui rela-
tado ndo é mera extensao do corpus que compoe o gold standard dataset, mas constitui-se no
descortinamento de novos niveis de analise para as combina¢oes semanticas multimodais, as
quais se relevam mais complexas nos géneros eleitos para a analise. Assim, do ponto de vista
tedrico, os novos datasets avancam no sentido de levar as analises multimodais desenvolvi-
das com base na Semantica de Frames pela ReINVenTA para a esfera jornalistica, contribuindo
para a compreensao, dentro de um modelo semantico refinado e estruturado computacio-
nalmente, de como o aparato multimodal dos géneros dessa esfera é mobilizado para a cria-
cao de efeitos de sentido. Do ponto de vista tecnolégico e de inovacao, reforcam um aparato
de datasets ainda mais robusto, na medida em que incorporam géneros da esfera jornalistica
que aumentam a complexidade das relacbes semanticas entre os modos comunicativos ana-
lisados. Como consequéncia, tém o potencial de melhorar o desempenho do algoritmo de
rotulagao semantica multimodal desenvolvido até o momento, contribuindo para acelerare
melhorar outras tarefas vindouras.
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